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ABSTRAK

Saat ini, kinerja klasifikasi telah menjadi semakin penting untuk penilaian
risiko kredit untuk pengendalian kerugian dan maksimalisasi pendapatan. Untuk
itu, diperlukan metode klasifikasi yang dapat secara akurat dan efisien mengukur
tingkat risiko kredit calon peminjam sebagai kunci proses persetujuan kredit.
Penelitian ini mengkontribusikan pengembangan metode seleksi fitur dengan
algoritma SI yang menggunakan representasi biner, yaitu seleksi fitur
menggunakan algoritma PSO dengan representasi biner atau Binary Particle
Swarm Optimization (BPSO) yang diterapkan pada klasifikasi risiko kredit,
dengan evaluasi klasifikasinya menggunakan metode klasifikasi kKNN. Penerapan
pemilihan (seleksi) fitur dilakukan untuk menghilangkan fitur yang berlebihan,
schingga dapat mengurangi jumlah fitur, meningkatkan akurasi model, dan
mengurangi waktu berjalan. Hasil pengujian menunjukkan bahwa akurasi terbaik
KNN vyaitu sebesar 76.40%, dapat ditingkatkan dengan fitur seleksi berbasis
BPSO dengan perolehan akurasi yang lebih baik yaitu sebesar 88.70%, dengan
peningkatan akurasi sebesar 13.35%. Pengujian ini menunjukkan bahwa teknik
fitur seleksi berbasis BPSO berhasil meningkatkan akurasi klasifikasi KNN pada
klasifikasi risiko kredit.

Kata Kunci: Klasifikasi Jantung Koroner, KNN, Fitur Seleksi, Binary PSO
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ABSTRACT

Classification performance has become increasingly important for credit
risk assessment for loss control and revenue maximization. For this reason, a
classification method is needed that can accurately and efficiently measure the
credit risk level of a prospective borrower as the key to the credit approval
process. This study contributed to the development of a feature selection method
with the SI algorithm that uses binary representations, namely feature selection
using the PSO algorithm with a binary representation or Binary Particle Swarm
Optimization (BPSO) which is applied to credit risk classification, with evaluation
of the classification using the KNN classification method. The application of
feature selection is carried out to remove redundant features, thereby reducing
the number of features, increasing model accuracy, and reducing run time. The
test results show that the best accuracy of KNN is 76.40%, which can be improved
by the BPSO-based selection feature with beiter accuracy of 88.70%, with an
increase in accuracy of 13.35%. This test shows that the BPSO-based selection
feature technique has succeeded in improving the accuracy of the KNN
classification in the credit visk classification.

Keywords: Coronary Heart Classification, NPC, Features Selection, Binary PSO
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