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ABSTRAK

Pengembang dan pengguna aplikasi merupakan kunci utama pada dampak pasar
terhadap pengembangan aplikasi. Dalam melakukan pengembangan aplikasi perlu
memprediksi aplikasi di market dengan akurat, hasil prediksi yang akurat sangat
penting dalam menunjukkan rating dan pengambilan keputusan yang tepat dalam
seleksi calon debitur yang baru. Pengujian yang dilakukan dalam pengujian ini
menggunakan dataset nasabah kredit dari Bank XYZ. Dalam penelitian ini akan
dilakukan prediksi tingkat kelancaran pembayaran kredit dengan mengkombinasikan
metode Naive Bayes dan K-Nearest Neighbor. Prediksi tingkat kelancara pembayaran
kredit menggunakan kombinasi algoritma Naive Bayes dan K-Nearest Neighbor
mampu memprediksi kelancaran pembayaran kredit ke depannya, hal ini dapat dilihat
dari hasil prediksi yang diperoleh sebesar 87.50%.

Kata Kunci : Resiko kredit, K-Nearest Neighbor, Naive Bayes
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ABSTRACT

Application developers and users are the main key to the market impact on
application development. In developing applications it is necessary to accurately
predict applications in the market, accurate prediction results are very important in
showing the right rating and decision making in the selection of new debtor
candidates. Tests carried out in this test use a credit customer dataset from Bank
XYZ. In this study a prediction of the smoothness of payment loan will be conducted
by combining the Naive Bayes and K-Nearest Neighbor methods. The prediction of
the smoothness of payments loan using a combination of Naive Bayes algorithm and
K-Nearest Neighbor is able to predict the smoothness of payments loan going
forward, this can be seen from the prediction results obtained at 87.50%.

Keywords: Credit risk, K-Nearest Neighbor, Naive Bayes
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