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DETEKSI ESTIMASI UMUR MANUSIA MELALUI AUDIO
MENGGUNAKAN MFCC (MEL FREQUENCY CEPSTRUM
COEFFICIENTS) DAN RNN (RECURRENT NEURAL
NETWORK)

Abstrak

Umur merupakan salah satu atribut utama manusia sejak manusia lahir. Dengan mengetahui
umur, manusia dapat lebih memahami dan meningkatkan pengalaman dalam bersosialisasi.
Estimasi umur telah digunakan pada beberapa aplikasi dalam meningkatkan pengalaman
pengguna, serta telah menjadi salah satu topik penelitian yang sangat diminati. Oleh karena
itu, diperlukan suatu pendekatan untuk mengetahui estimasi umur pengguna dimana salah
satunya melalui audio. Mel Frequency Cepstrum Coefficients (MFCC) dan Recurrent Neural
Network (RNN) akan digunakan dalam melakukan estimasi umur melalui audio. MFCC
digunakan untuk mendapatkan fitur dari data audio, sedangkan RNN digunakan dalam
melakukan estimasi umur. Hasil dari tugas akhir ini didapatkan bahwa MFCC dan RNN
dapat digunakan untuk mengetahui estimasi umur pengguna melalui audio dengan nilai
accuracy terbaik yaitu 0.5647 pada model SimpleRNN, dan 0.7087 pada model LSTM.

Kata kunci: Klasifikasi, Umur, Audio, MFCC, RNN

Abstract

Age is one of human main attributes since born. By knowing age, humans can understand and
improve their social experience. Age estimation has been used in several applications to
improve user experience, and has become one of the most popular research topics. Therefore,
an approach is needed to estimate the user age, one of which is through audio. Mel
Frequency Cepstrum Coefficients (MFCC) and Recurrent Neural Network (RNN) will be used
to estimate age through audio. MFCC is used to get features from audio data, while RNN is
used to estimate age. The results of this final project show that MFCC and RNN methods are
able to estimate human age through audio with highest accuracy value of 0.5647 for
SimpleRNN, and 0.7087 for LSTM.

Keywords: Classification, Age, Audio, MFCC, RNN
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